Umetna inteligenca in skrb za zdravje — kaj zmore ChatGPT in kaj moramo
vedeti kot zdravstveni delavci

* ,azdaj me bo pa robot pregledal ?“
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CHAT GPT ALI ZDRAVNIK?
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Umetna inteligenca ni samo Chat GPT
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CISTO VSI E STE ZE
UPORABLJALI UMETNO
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Umetna inteligenca nam pomaga pri

OBETI ZA SLOVENIJO
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Umetna inteligenca nam pomaga pri
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Umetna inteligenca nam pomaga pri
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AMPAK TO JE VSE CISTO
DRUGACE
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ZDAJ SE LAHKO Z NJIM
POGOVARJATE
TUDI V SLOVENSCINI
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A IMATE PREVEC DELA?
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DELAVCI,
KI UPORABLJAJO GENERATIVNO UMETNO
INTELIGENCO, LAHKO
1ZBOLJSAJO UCINKOVITOST ZA DO
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KAJ JE CHAT GPT

* Ve vse, pove vse.

e Zna vse jezike.

* Se laze.

* Je tudi Herta Kosmina
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PODROCJA UPORABE CHAT GPT

Priprava vsebin
Prevajanje in lektoriranje
Ucenje

Brainstorming

Pisanje govorov
Dopisovanje

Analiza podatkov

N

w

. Splosna znanja: Uporabniki me pogosto uporabljajo za odgovore na splo$na vprasanja o

zgodovini, znanosti, kulturi, umetnosti, jezikih itd.

. Tehnologija: Uporabniki me pogosto uporabljajo za reSevanje tehnoloskih tezav ali

vprasanj, povezanih z racunalniki, pametnimi telefoni, programsko opremo in drugimi

tehnoloskimi izdelki.

. lzobrazevanje: Uporabniki me pogosto uporabljajo za pomoc pri izobrazevalnih

vprasanjih, kot so matematika, zgodovina, znanost, jezikoslovje in druga podrodja.

. Zdravje in medicina: Uporabniki me pogosto uporabljajo za informacije o zdravju in

medicinskih vprasanjih, kot so simptomi bolezni, zdravljenje, prehrana in vadba.

. Finance in poslovanje: Uporabniki me pogosto uporabljajo za nasvete o denarju,

nalozbah, davkih, podjetnistvu in drugih poslovnih vprasanjih.

. Potovanja in turizem: Uporabniki me pogosto uporabljajo za informacije o potovanjih,

turisti¢nih destinacijah, cenah letov, najem avtomobilov in drugih potovanjskih

vprasanjih.

Excel, Powerpoint, drugi programi

Analize dokumentov
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GLAVNI POUDARKI
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* Ni mozno preveriti, ali je nekaj napisal Chat GPT.

(W * Ne, ni slab. So samo slabe uporabe tega orodja.

(qf) * Navajanje ni zahtevano.

X * Ampak krademo pa ne.

! * Povejte mu zakaj nekaj pripravljate.

> * Pogovarijajte se z njim kot s sodelavko_cem.

= * Varnost morate vkljuciti, pa Se potem ni popolna.
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NAJPOMEMBENJSA
INFORMACIJA!
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PROJEKTI ZNOTRAJ CHAT GPT
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GLAVNI POUDARKI
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* Prinasajo konsistenco pri odgovarjanju.

* Naucimo jih lahko posebnega znanja z nalaganjem datotek.

§
@j  Damu mu funkcijo, namen, ali smisel.
X * Vnaprej razlozimo vsa navodila kako naj deluje.

2 * Delimo ga lahko s sodelavci_kami.
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PRIMER: SOCUTNI ZDRAVNIK
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PRIMER: STROKOVNJAK ZA KRKINE PRODUKTE
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NE ZAMUDITE PRILOZNOSTI
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Peter Mesarec
peter@seos.si




